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Identificacion de patrones de movilidad urbana y su relacion
con variables meteorologicas registradas en el canton Cuenca

Dario Espinoza S. — despinoza maestria@es.uazuay.edu.ec
Ivan Mendoza V. — imendoza@uazuay.edu.ec

RESUMEN

Los estudios referentes a la movilidad urbana proporcionan datos y analisis
fundamentados que respaldan la toma de decisiones y permiten a los gobernantes
desarrollar estrategias efec tivas y eficientes para enfrentar los desafios que
presenta la movilidad urbana, mejorando la calidad de vida de los habitantes. En
este estudio se realizaron analisis de datos de movilidad registrados mediante
dispositivos moéviles de personas que transitaron en Cuenca, y de las variables
meteoroldgicas, temperatura del aire y precipitacion, registradas durante sus movi
lizaciones. Se encontraron relaciones entre variables de cada tipo de datos, y
posteriormente estos se combinaron encontrando relaciones con menor fuerza.
Ademas, se notd superioridad en uso de vehiculos por sobre otros modos de
transporte. Y finalmente se produjeron dos clasificadores usando la técnica KKN
para determinar el modo de movilizacion en horarios pico y horarios valle, y para

destinos de movilizacién a pie, con un 70 % y 30 % de aciertos, respectivamente.

Palabras clave: Patrones de movilidad. Variables meteoroldgicas. Combinacion de

datos. Agrupacion. Modelos de clasificacion.
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ABSTRACT

Studies on urban mobility provide data and informed analysis that support decision
making and decision makers to develop effective and efficient strategies to face the
challenges of urban mobility, by improving the quality of life of the inhabitants. In this
study, mobility data recorded by mobile devices of people who traveled in Cuenca, and
the meteorological variables, air temperature and precipitation, recorded during their
travels were analyzed. Relations were found between variables of each type of data, and
subsequently these were combined. Later, these findings led to finding relations of lesser
strength. In addition, superiority was noted in the use of vehicles over other means of
transportation. Finally, two classifiers were produced by using the KKN technique to
determine the mode of transportation during peak and off-peak hours, and for walking

destinations, with a 70 % and 30 % success rate, respectively.

Keywords: Mobility patterns. Meteorological variables. Data merging. Clustering.

Classifi cation models.
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