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Ajuste Fino De Un Modelo Pre-Entrenado Para Reconocimiento De Voz Infantil Con
Validacion Semantica Basada En Modelos De Lenguaje

RESUMEN

La investigacion tuvo como objetivo optimizar un modelo de reconocimiento automatico
de voz (ASR) adaptado al habla infantil en espafol mediante el ajuste fino del modelo pre-
entrenado Whisper-Large-V3-Turbo. El estudio se fundament6 en la corriente tedrica del
aprendizaje profundo y el procesamiento del lenguaje natural, integrando una validacion
semantica basada en modelos de lenguaje (LLM) mediante Meta/L.lama 3.3. Se emple6 un
corpus de 299 clips de voz infantil, segmentados y anotados para entrenamiento en Google
Colab con la biblioteca datasets de Hugging Face. Los resultados mostraron una reduccion
del Word Error Rate (WER) hasta un 81.74 % y valores semanticos adecuados en tono (0.8)
y toxicidad (0.0). Se concluy6 que la combinacion del ajuste fino y la validacion seméantica
permitido mejorar la comprension contextual del habla infantil, aportando una metodologia

innovadora para el desarrollo de sistemas ASR con aplicaciones educativas y terapéuticas.

Palabras clave: ajuste fino, aprendizaje profundo, habla infantil, modelos de lenguaje,
reconocimiento automatico de voz, validacion semantica, whisper.

Fine-Tuning a Pre-Trained Model for Child Voice Recognition with Semantic
Validation Based on Language Models

ABSTRACT

The research aimed to optimize an automatic speech recognition (ASR) model adapted to
children's speech in Spanish by fine-tuning the pre-trained Whisper-Large-V3-Turbo model.
The study was based on the theoretical current of deep learning and natural language
processing, integrating semantic validation based on language models (LLM) using
Meta/Llama 3.3. A corpus of 299 children's voice clips, segmented and annotated for training
in Google Colab with the Hugging Face datasets library, was used. The results showed a
reduction in the Word Error Rate (WER) to 81.74% and adequate semantic values in tone
(0.8) and toxicity (0.0). It was concluded that the combination of fine-tuning and semantic
validation improved the contextual understanding of children's speech, providing an
innovative methodology for the development of ASR systems with educational and

therapeutic applications.

Keywords: fine-tuning, deep learning, child speech, language models, automatic speech
recognition, semantic validation, whisper.
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